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Ptedlozena prace se zaméfuje na efektivni konstrukci Castych vzorG v sekvenénich datech
s definovanou hierarchii. Pfilohou k textové ¢asti je CD, které kromé vlastniho textu disertace
obsahuje demonstracni aplikace pro porovnavani jednotlivych systému pro dolovani Castych
vrozi v sekvencich a uk4dzkova data.

Uvodni kapitola uvadi cile prace a predeviim jasnou a pfesvédéivou motivaci pro popisovany
vyzkum. Nasledujici dvé kapitoly popisuji oblast dolovani ¢astych vzorii a dolovani ¢astych
sekvenci. Ob& kapitoly, soustfed’ujici se na zakladni prace v této oblasti, jsou napsany bez
chyb, jasn¢ a srozumitelné. Zaklady téchto disciplin jsou popsany dostatecné tplné, snad jen
mohla byt uvedena spolu s Hanovou monografii [19] i citace na pivodni Hanovu préci
(DBMiner). Kdyby kapitola o dolovani sekvenci byla doplnéna ptehledem nejnovéjsich metod
z poslednich 5-6 let (z tohoto obdobi jsou jen tfi odkazy na literaturu, ten zdsadni Plantevitova
prace je z roku 2010), nebylo by nic, co ji vytknout. Prosim o stru¢ny piehled u obhajoby.

Vlastni pfinos prace — popis dvou novych algoritmid pro dolovani Ccastych vzorh
v sekvenénich datech — je obsahem kap. 4 s experimentdlnim ovéfenim v kap. 5. Autor
nejdiive definuje generalizovany support. Neni Uplné€ jasné, zda je tato definice vlastni nebo
(do n&jaké miry) prevzata. Prosim o vysvétleni. Prvni z algoritmi — #GSP — doluje level-
crossing vzory. Dva zakladni kroky GSP autor modifikoval pro préci s hierarchickymi dat a
pro hledani vzort pouzil heuristickou miru konkrétnosti (concreteness, Def. 28) zaloZenou
na Shannonov¢ mife informace. Z konstatovani na str. 40, Ze neni zaruCeno nalezeni
globalniho optima, vyplyva, ze n€které vzory nebudou nalezeny. Pokud je to tak, do jaké miry
to miZze byt problém pii feSeni redlnych uloh? Autor na ptikladu uvadi, ze hGSP je
efektivnéj$i nez piivodni GSP, protoze generuje mensi pocet kandidatnich vzort nez GSP.
Zde bylo vhodné toto tvrzeni upfesnit, napt. uvést pocet kandidatnich vzori v ptipadé GSP.

Druhym algoritmem a hlavnim pifinosem této prace je algoritmus MLSP pro dolovani
hierarchicky uzavienych multi-level sekven¢nich vzorti. Divody piechodu na tuto variantu
castych vzorl jsou jasné vysvétleny. Autor definuje novy pojem hierarchicky uzavienych
multi-level sekvencnich vzori, popisuje teoretické zaklady této metody dolovani a definuje tfi
nutné podminky pro tento typ Castych vzorli. VSe navic vysvétluje na prikladech. Velmi si
cenim 1 tabulky 4.3, ktera shrnuje vSechny pfistupy k dolovani diskutované v této praci (snad
by se hodilo jen doplnéni stranek, kde jednotlivé piiklady najit). VSechny kroky algoritmu
jsou jasné€ popsané a umoziuji tak reimplementaci. Mam jen jednu otazku. Apriori-like (level-
wise) pfistup ma casto za nasledek enormni pocet kandidati, ktery neni efektivné
zvladnutelny. Je tomu tak i u MLSP? Pokud ano, jakou nejslozitéjsi ulohu se podatilo pomoci
MLSP vyftesit?



Bylo by jisté uzite¢né porovnat MLSP s metodami z poslednich let, napf. s Plantevitovym
algoritmem. Jak autor konstatuje, dolovani level-crossing vzorii je velmi ¢asové ndrocné
oproti multi-level vzorim, na druhé strané prvni metoda dokaze objevit Uplnéjsi mnoZinu
vzorl (viz napf. obr. 4.1 na str. 36). Nemlze znamenat omezeni na multi-level vzory problém
ptfi feSeni praktickych uloh, napf. s interpretaci nalezeného castého vzoru? D4 se pojem
hierarchicky uzavienych multi-level sekvencnich vzorii rozsifit napt. na dolovani v sekvenci
strom nebo grafi?

Kap. 5 obsahuje vysledky experimenti na umélych datech a jedné sad¢ redlnych dat. Pro
experimenty s umélymi daty byl pouzit generitor dat spoluvytvoieny autorem prace. Po
podrobném popisu generatoru jsou uvedeny porovnany vysledky obou systému (resp. varianty
MLSPhash) s vysledky algoritmi GSP a PrefixSpan. Drobnym nedostatkem je zaméfeni vzdy
na jediny parametr, napf. velikost datové sady s ostatnimi paramatry konstantnimi. Chybi téz
zdivodnéni hodnot téchto konstant, napt. primérny pocet prvkl v sekvenci=4 pfi testovani
scalability. Celkové jsou tyto experimenty velmi dobré. Pon¢kud slabsi je ovéteni na redlnych
datech. PfinejmenSim porovnani s PrefixSpan by bylo vhodné doplnit.

Na téma disertace autor publikoval pét praci, z toho tfi na lokalni cesko-slovenské urovni
(Jednu casopiseckou a dvé na konferenci INFORMATICS) a dvé€ na zahrani¢nich
konferencich. Ta na nejkvalitnéjsi konferenci (DaWakK 2014) je vSak v praci pouze citovdna a
neni uvedeno, jak s pfedlozenou praci souvisi. Pro pfijeti prace k obhajob& povazuji tyto
publikace za dostatecné.

Poznamky: predikce nemusi vzdy znamenat klasifikaci do spojité tiidy (str. 3). Odkaz na
vysvétleni pojmu nékdy pozdé&ji (napt. str. 9, root nodes, odkaz na tabulky na str. 32 dole)
znesnadnuje Cteni, lepsi je uvést napt. neformalni definici nebo tabulky zopakovat. V ptikladu
Example 12 (str. 41) neni uvedeno, ze minimalni support je vétsi nez 1.

Namét prace jist¢ odpovidd oboru disertace a je aktualni z hlediska soucasného stavu védy.
Autor splnil cile uvedené v 1.1 a 1.2. Ocenéni si zaslouZi anglictina, ktera je na velmi dobré
urovni. Autor rozhodné prokéazal tviréi schopnosti v dané oblasti a vytvofil préci, kterou
doporucuji k obhajobé a ktery po uspésném zodpovézeni uvedenych otdzek splni pozadavky
standardn¢ kladené na disertacni prace..
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